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ABSTRAK  

Opt imasi pr oses pencar ian st okast ik mer upakan salahsat u  masalah yang ser ing 
muncul dalam sebuah aplikasi. Pr oses pencar ian ini sangat ber guna unt uk aplikasi yang st abil. 
Tuj uan ut ama dar i pr oses pencar ian ini adalah unt uk menent ukan bagaimana membuat suat u 
proses pencarian yang dapat digunakan pada suatu aplikasi dengan seoptimal mungkin.   

Algor it ma Genet ik adalah maksimalisasi st okast ik heur ist ik yang diilhami secar a 
biologi, ber dasar kan pada suat u met oda yang secar a acak memilih dua solusi pot ensial dar i 
suatu populasi yang merupakan solusi potensial.  

Teor i por t of olio moder n didasar kan pada suat u invest or yang secar a r asional memilih 
pr opor si asset pada suat u por t of olio unt uk memper kecil r esiko dan memaksimalkan 
pengembalian yang dihar apkan. Pencar ian st okast ik heur ist ik ini sangat ber guna dalam 
menentukan suatu portofolio yang optimal.  

Kata kunci : portofolio, algoritma genetik, heuristik  

1. PENDAHULUAN  

Semua or ang dalam set iap usaha yang 
dilakukannya selalu ingin memper oleh 
keunt ungan yang sebesar -besar nya dengan 
r esiko ker ugian yang sekecil-kecilnya. 
Salah sat u usaha yang sangat sensit if 
sekali t er hadap unt ung-r ugi  adalah 
melakukan invest asi dibidang saham. 
I nvest asi saham ini memiliki r esiko yang 
cukup besar kar ena j ika kit a salah 
melakukan invest asi akan menimbulkan 
kerugian yang cukup besar . Ber dasar kan 
lat ar belakang t er sebut maka dibuat lah 
suat u car a invest asi yang mencoba unt uk 
menekan r esiko ker ugian yang mungkin 
muncul dan mencoba unt uk mendapat kan 
keunt ungan yang sebesar -besar nya. Car a 
ini disebut dengan portofolio saham. 

Pemilihan algor it ma genet ik unt uk 
menyelesaikan masalah ini dikar enakan 
algor it ma genet ik memiliki sif at 

kekokohan (robustness). Algor it ma 
genet ik t er masuk kedalam algor it ma 
pencar ian yang pr oses ker j anya 
ber dasar kan pada mekanisme seleksi alam 
dan genet ika biologi unt uk menent ukan 
struktur-st r ukt ur at au individu-individu 
ber kualit as t inggi yang t er dapat dalam 
sebuah domain yang disebut dengan 
populasi. 

 

2. TINJAUAN PUSTAKA 
Istilah dalam Algoritma Genetik 
Pengkodean Kromosom

 

Binar y encoding ,Per mut at ion encoding, 
Value encoding 
Operator-operator Genetik Dasar

 

Reproduksi 
Repr oduksi mer upakan pr oses penyalinan 
st r ing individu sesuai dengan nilai 
fitnessnya 
2 macam car anya: Pir ingan Rolet (Roulet t e 
Wheel), Elitism 
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Crossover 
Cr ossover mer upakan oper at or t er penting 
kar ena memungkinkan dihasilkannya 
individu at au st r ing bar u melalui kombinasi 
dari sebagian individu-individu atau string-
string yang sudah  ada 
Tipenya :Single Point Crossover, Two point 
cr ossover , Unif or m cr ossover , Ar it hmet ic 
crossover 
Mutasi 
Oper at or mut asi diper kenalkan sebagai 
suat u car a unt uk mengembalikan mat er i 
yang hilang 
Parameter- parameter Genetik 
Parameter-par amet er genet ik ber guna 
sebagai pengendali oper at or -operator 
genetik yang digunakan 
a) Ukuran Populasi 
b) Probabilitas Crossover (Pc) 
c) Probabilitas Mutasi (Pm) 

 

Fungsi Fitness 
fungsi fitness adalah f ungsi obj ekt if dar i 
masalah yang akan dioptimasi 
t ipenya :Raw f it ness, St andar dized 
fitness, Adj ust ed f it ness, Nor malized 
fitness 
Langkah- langkah dalam Algorit ma 
Genetik 
1) Melakukan inisialisasi populasi, suat u 

populasi awal kit a hasilkan secar a acak 
at au ber dasar kan kr it er ia t er t ent u 
yang sudah ditentukan. 

2) Evaluasi nilai fitness dar i individu-
individu yang ada pada populasi. 

3) Melakukan pr oses r epr oduksi, oper asi 
ini akan dilakukan ber dasar kan nilai-
nilai fitness dari individu-individu pada 
populasi. Suat u kumpulan individu 
dibuat unt uk calon polpulasi 
selanjutnya. 

4) Melakukan pr oses crossover, oper asi 
ini akan menghasilkan individu bar u, 
kombinasi bagian-bagian dar i individu 
parent. 

5) Melakukan pr oses mut asi, oper asi ini 
dilakukan dengan mengubah nilai-nilai 
secara acak dari individu. 

6) Ulangi langkah 2-5 sampai konver gen 
atau sejumlah iterasi telah dilakukan. 

 
Konsep Portofolio Saham 

Hal yang paling 
menent ukan dar i kar akt er ist ik pasar 
modal adalah r esiko kemampuan unt uk 
memahami, membat asi dan mungkin 
memanage r esiko dar i invest asi 
adalah hal yang mendasar untuk dapat 
melakukan invest asi yang ef ekt if . 
Salahsat u car a yang sekar ang ini 
digunakan unt uk mengur angi 
timbulnya resiko yang tidak diinginkan 
adalah dengan menggunakan met ode 
yang disebut portofolio. 

Model Markowitz 
Model Mar kowit z mer upakan 

salahsat u met ode dalam por t of olio saham. 
Menur ut met ode ini, por t of olio saham 
ber kait an dengan bagaimana car a unt uk 
menemukan suat u alokasi opt imal dar i 
investasi unt uk sekelompok saham yang 
t elah diber ikan dengan nilai r esiko yang 
minimal unt uk r at e of r et ur n yang 
diberikan 

Model mar kowit z dapat melakukan 
2 t ipe invest asi yang ser ing dilakukan 
dalam bisnis saham, yait u long invest ment 
dan short investment 
Istilah- istilah dalam Portofolio 
1. rate of return 
return dalam suat u invest asi 
melambangkan peningkat an dalam nilai 
investasi pada suatu periode tertentu 
2. matrik covariance 
mat r ik simet r is yang mer epr esent asikan 
covariance antara dua saham  

3.  ANALI SI S DATA & 
REPRESENTASI KROMOSOM  
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Optimasi Portofolio 
Masalah por t of olio ini ber t uj uan unt uk 
menent ukan alokasi yang opt imal dar i 
invest asi yang dilakukan dengan membeli 
sekelompok saham dengan r esiko yang 
minimum dari setiap saham yang dibeli  

Analisis Data Masukan 
Ada 2 t ipe dat a masukan yang diper lukan, 
yait u : dat a masukan bagi pr ogr am dan 
dat a masukan bagi por t of olio saham. Dat a 
masukan yang diper lukan oleh pr ogr am 
adalah alokasi dana dar i invest or . Dat a 
masukan unt uk por t of olio adalah dat a 
berupa harga saham. 

 

Representsi Kromosom 
Saham akan dikodekan dalam bilangan 
int eger yang ber nilai ant ar a 1 sampai 
dengan j umlah saham yang akan ada dalam 
bentuk data saham, 
Operator- operator Genetik 
Reproduksi 
Oper at or r epr oduksi yang akan digunakan 
adalah oper at or pir ingan r olet (roulette  
wheel  selection). 
Crossover 
Operator crossover yang akan digunakan 
adalah partially matched crossover, 
Mutasi                            
Oper at or mut asi yang digunakan adalah 
mut asi nilai gen secar a acak dengan 
mengacu pada probabilitas mutasi 
Fungsi Fitness 
Fungsi fitness yang akan dipilih adalah 
fungsi row fitness  
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